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บทคัดย่อ  
 การศึกษาครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีด้วยวิธี ARIMA และ
เพื่อทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซี ใช้ข้อมูลทุติภูมริายสัปดาห์ต้ังแต่วันท่ี 
18 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2561 ถึงวันท่ี 12 ธันวาคม พ.ศ. 2564 จ านวน 200 สัปดาห์ ประกอบด้วย ราคา
เหรียญสกุลเงินดิจิทัลท้ัง 7 เหรียญ ประกอบด้วย Bitcoin, Ethereum, Binance Coin, Cardano, XRP, 
Dogecoin และ Litecoin ผลการศึกษาพบว่า 1) การพยากรณ์ราคาเหรียญ Bitcoin แบบจ าลองท่ีมี
ความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA (1,1,1) ค่า MAPE เท่ากับ 8.175 มีความแม่นย าในการพยากรณ์อยู่ท่ี
ร้อยละ 91.825  2) การพยากรณ์เหรียญ Ethereum แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA 
(2,1,4) ค่า MAPE  เท่ากับ 11.192 มีความแม่นย าในการพยากรณ์อยู่ท่ีร้อยละ 88.808  3) การพยากรณ์
เหรียญ  Binance Coin แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA (0,1,1) ค่า MAPE เท่ากับ 
15.541 มีความแม่นย าในการพยากรณ์อยู่ ท่ีร้อยละ 84.459 4) การพยากรณ์เหรียญ Cardano 
แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA (1,1,0) ค่า MAPE  เท่ากับ 12.647 มีความแม่นย าในการ
พยากรณ์อยู่ท่ีร้อยละ 84.459 5) การพยากรณ์เหรียญ XRP แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ 
ARIMA (0,1,6) ค่า MAPE  เท่ากับ 11.886 มีความแม่นย าในการพยากรณ์อยู่ท่ี 88.114% 6) การ
พยากรณ์เหรียญ Dogecoin แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA (2,1,3) ค่า MAPE เท่ากับ 
21.852 มีความแม่นย าในการพยากรณ์อยู่ท่ีร้อยละ 78.148 และ 7) การพยากรณ์เหรียญ Litecoin 
แบบจ าลองท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด คือ ARIMA (3,1,2) ค่า MAPE  เท่ากับ 11.059 มีความแม่นย าในการ
พยากรณ์อยู่ท่ีร้อยละ 88.059 โดยการพยากรณ์ Bitcoin มีความแม่นย ามากท่ีสุด ในขณะท่ีแบบจ าลอง 
ARIMA ของเหรียญ Dogecoin มีความแม่นย าน้อยท่ีสุด  
 
ค าส าคัญ: แบบจ าลอง ARIMA,  คริปโทเคอร์เรนซี, การพยากรณ์ 
 

ABSTRACT 
 The purposes of this study were to predict the cryptocurrency prices using 
the ARIMA model and to affirm the prediction accuracy of the cryptocurrency 
prediction in which the secondary data had been collected weekly from February 18th, 
2018  to December 12 th, 2021  counted as a total of 200  weeks.  The data exactly 
comprised the 7 digital currencies including Bitcoin, Ethereum, Binance Coin, Cardano, 
XRP, Dogecoin, and Litecoin.  Significantly, the study outcome indicated that:  1 )  ARIMA 
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(1,1,1) was the optimal forecast model  for Bitcoin price since it demonstrated the MAPE 
of 8.175 and the prediction accuracy of 91.825%; 2)  ARIMA (2,1,4) was the optimal model  
for Ethereum price forecast since it demonstrated the MAPE of 11.192 and the prediction 
accuracy of 88.808%; 3) ARIMA (0,1,1) was the optimal model for Binance Coin forecast 
with the MAPE of 15.541 and the prediction accuracy of 84.459%; 4) ARIMA (1,1,0) was the 
optimal model  to predict the price of Cardano with the MAPE of 12.647 and the prediction 
accuracy of 84.459%; 5) ARIMA (0,1,6) was the optimal model for XRP forecast with the 
MAPE of 11.886 and the prediction accuracy of 88.114%; 6) ARIMA (2,1,3) was the optimal 
model for Dogecoin price forecast with the MAPE of 21.852 and the prediction accuracy 
of 78.148%; and 7) The optimal model for Litecoin price was ARIMA (3,1,2) with the MAPE 
of 11.059 and the prediction accuracy of 88.059%. After all, the Bitcoin model was the 
most accurate one whereas the ARIMA model for Dogecoin provided the least accurate 
result. 
 
Keywords: ARIMA Model, Cryptocurrency, Forecast 
 
บทน า   
 ในอดีตท่ีผ่านมามนุษย์เราได้ใช้ส่ือกลาง ในการแลกเปล่ียนมาแล้วหลากหลายรูปแบบ ต้ังแต่
ส่ิงของต่อส่ิงของ โลหะหายาก จนมาถึงในปัจจุบันที่มีการใช้ธนบัตรและเหรียญกษาปณ์ เป็นส่ือกลางใน
การแลกเปล่ียนท่ีได้รับความนิยมมาอย่างยาวนาน แต่ด้วยการมาถึงกระแสโลกาภิวัตน์ ท าให้ได้รับ
ผลกระทบจากการเปล่ียนแปลงทางเทคโนโลยีมากขึ้น รวมถึงการเปล่ียนแปลงของนวัตกรรมด้านการเงิน 
การบัญชี และการท าธุรกรรมการเงินต่าง ๆ  ท่ีเปล่ียนแปลงเป็นการด าเนินงานเป็นแบบดิจิทัล (วิยะดา 
สุวรรณเพชร และคณะ, 2561) หรือท่ีเรียกว่า “เงินดิจิทัล (Digital Money) หรือ e-money” ถูกสร้าง
ขึ้นมาเพื่อลดข้อจ ากัดต่าง ๆ  ของเงินท่ีเป็นธนบัตรและเหรียญ อย่างเช่น การพกพาท่ีไม่สะดวก การท า
ธุรกรรมข้ามพรมแดนท่ีเช่ืองช้าอีกนัยหนึ่งก็คือ การเปล่ียนจากส่ือท่ีใช้แลกเปล่ียนในรูปของวัตถุท่ีจับต้อง
ได้มาเป็นรูปแบบของดิจิทัลแทน และสามารถพบเห็นได้ในชีวิตประจ าวัน อย่างเช่น บัตรท่ีใช้ในศูนย์
อาหาร บัตรรถไฟฟ้า บัตรเครดิตของแต่ละธนาคาร ไปจนถึงบริการท่ีอยู่ในรูปแบบของแอปพลิเคชัน
มือถือ เป็นต้น นอกเหนือจากเงินดิจิทัลท่ีเป็นที่รู้จักในวงกว้างแล้ว ยังได้มีส่ือแลกเปล่ียนทางดิจิทัลอีก
รูปแบบหนึ่ง ท่ีก าลังได้รับความสนใจอยู่ในขณะนี้ นั้นคือ “สกุลเงินดิจิทัล (Digital Currency)” หรือ
อีกชื่อหนึ่งคือ “คริปโทเคอร์เรนซี (Cryptocurrency)” สกุลเงินดิจิทัลนั้นแตกต่างจากเงินดิจิทัลตรงท่ี
เงินดิจิทัลเหล่านั้นจะมีการอ้างอิงมูลค่ากับสกุลเงินท้องถิ่น แต่สกุลเงินดิจิทัลนั้นเกิดจากกระบวนการ
การเข้ารหัส (Cryptography) ผ่านกลไกทางคณิตศาสตร์ท่ีซับซ้อนและไม่อ้างอิงมูลค่ากับสินทรัพย์อื่น
ใด โดยสกุลเงินดิจิทัลสกุลแรกที่เกิดข้ึนมาในปี 2548 มีช่ือเรียกว่า “Bitcoin” นับแต่นั้นเป็นต้นมาก็ได้
เกิดสกุลเงินดิจิทัลอื่น ๆ อีกมากตามมา (ธนาคารแห่งประเทศไทย, 2562) 
 คริปโทเคอร์เรนซี (Cryptocurrency) เกิดจากการตระหนักถึงปัญหาต่าง ๆ ของระบบ
การเงินการธนาคารแบบเดิมท่ีมีการด าเนินการในลักษณะการรวมศูนย์อ านาจ (Centralization)  
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ได้แก่ ความเส่ียงท่ีข้อมูลส าคัญต่าง ๆ ของผู้ใช้บริการท่ีถูกเก็บไว้กับตัวกลางอย่างธนาคารหรือสถาบัน
การเงินจะถูกท าลาย เปล่ียนแปลง แก้ไข ท้ังจากความผิดพลาดขาดเจตนาหรืออาจถูกกระท าโดย
ทุจริต รวมท้ังข้อมูลดังกล่าวอาจถูกน าไปใช้หรือน าไปเปิดเผยโดยมิชอบ และประเด็นปัญหาในเรื่อง
ของการท าธุรกรรมผ่านตัวกลางท่ีนอกจากจะท าให้มีต้นทุนในการด าเนินการสูงขึ้นเนื่องจากมีการ
เรียกเก็บค่าธรรมเนียมแล้ว  ยังท าให้เกิดความล่าช้าอันเนื่องมาจากจะต้องรอให้ตัวกลางเป็นผู้
ตรวจสอบและอนุมัติธุรกรรมต่าง ๆ (Nakamoto, 2008) คริปโทเคอร์เรนซีจึงถูกสร้างขึ้นเพื่อใช้เป็น
ส่ือกลางการแลกเปล่ียนสินค้าและบริการรูปแบบใหม่ท่ีไม่มีรูปร่าง ไม่สามารถจับต้องได้ แต่อยู่ใน
รูปแบบของข้อมูลอิเล็กทรอนิกส์ท่ีมีการท างานและเก็บข้อมูลด้วยระบบโครงข่ายคอมพิวเตอร์ แม้คริป
โทเคอร์เรนซีจะยังไม่สามารถมาแทนท่ีระบบเงินตราด้ังเดิมได้ เนื่องจากมูลค่าของคริปโทเคอร์เรนซี
ไม่ได้ยึดโยงอยู่กับสินทรัพย์หรือสถาบันการเงินใด ๆ อีกท้ังสังคมโลกส่วนใหญ่ยังไม่ยอมรับให้เป็นวัตถุ
ท่ีสามารถช าระหนี้ได้ตามกฎหมายก็ตาม   
 ข้อมูลจากส านักงานคณะกรรมการธุรกรรมทางอิเล็กทรอนิกส์ ระบุว่ามีการท าธุรกรรมอยู่
ในตลาดซื้อขายสินทรัพย์ดิจิทัลและมีมูลค่าของตลาดโดยรวมอยู่ท่ี 2.21 ล้านดอลลาร์ ( Investing, 
2564) โดยสกุลเงินดิจิทัลท่ีมีความนิยมในการซื้อขาย ได้แก่ Bitcoin (BTC), Ethereum (ETH), 
Binance Coin (BNB), Cardano (ADA), Ripple (XRP), Dogecoin (DOGE) และ Litecoin (LTC) 
ในบรรดาสกุลเงินดิจิทัลท้ังหมดนี้ Bitcoin ถือว่ามีส่วนแบ่งในตลาดซื้อขายสูงท่ีสุด อย่างไรก็ตาม เนื่อง
ด้วยสกุลเงินดิจิทัลเหล่านี้ ไม่มีสินทรัพย์จริงหนุนหลัง ท าให้มูลค่านั้นขึ้นอยู่กับปัจจัยด้านอุปสงค์และ
อุปทานของตลาดท่ีท าการซื้อขาย ด้วยเหตุนี้มูลค่าของสกุลเงินดิจิทัลจึงมีความผันผวนท่ีสูงและไม่
แน่นอนอยู่ตลอดเวลา  นอกจากนี้ยังไม่สามารถเข้าถึงประชาชนท่ัวไปได้อย่างแท้จริง ยังไม่สามารถ
น ามาใช้งานในชีวิตประจ าวันได้อย่างแพร่หลาย แต่เนื่องจากมีหลาย ๆ ประเทศเริ่มยอมรับสกุลเงิน
ดิจิทัลกันมากขึ้น มีการซื้อ-ขายผ่านตลาดคริปโทเคอร์เรนซีอย่างแพร่หลายมากขึ้น สกุลเงินดิจิทัลจึง
เป็นทางเลือกของการลงทุนอีกทางหนึ่งท่ีผู้คนเริ่มหันมาลงทุนเพิ่มมากขึ้นกว่าแต่ก่อน และจากการท่ี
สกุลเงินดิจิทัลเริ่มมีการใช้อย่างถูกกฎหมายในหลาย ๆ ประเทศ จึงอาจส่งผลต่อองค์กรหรือธุรกิจ
หลาย ๆ ธุรกิจ ในด้านของการเงินและด้านอื่น ๆ ในอนาคต สกุลเงินดิจิทัลอาจจะเป็นตัวช้ีวัดทาง
เศรษฐกิจท่ีส าคัญตัวหนึ่ง (ส านักงานเลขาธิการสภาผู้แทนราษฎร, 2560)  
 จากความส าคัญดังกล่าวการศึกษาการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้า โดยน า
เหรียญสกุลหลักในตลาด 7 เหรียญ ท่ีเลือกจากมูลค่าตลาดสูงสุดและไม่รวมเหรียญท่ีเป็น Stablecoin 
ได้แก่ Bitcoin (BTC), Ethereum (ETH), Binance Coin (BNB), Cardano (ADA), Ripple (XRP), 
Dogecoin (DOGE) และ Litecoin (LTC) โดยใช้เครื่องมือการพยากรณ์ (Forecasting) ซึ่งวิธีการท่ี
นิยมใช้กันท่ัวไป คือการพยากรณ์เชิงปริมาณ โดยอาศัยข้อมูลหรือตัวเลขจากอดีตและใช้วิธีการทาง
สถิติมาวิเคราะห์เพื่อพิจารณารูปแบบมาสร้างแบบจ าลอง ARIMA (ARIMA Model) เพื่อใช้พยากรณ์
ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าในอนาคต และทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ ซึ่งการพยากรณ์
ราคาคริปโทเคอร์เรนซีจะเป็นหนึ่งปัจจัยท่ีจะช่วยให้นักลงทุนสามารถวางแผนด้านการลงทุน และ
สามารถประเมินสถานการณ์ภาวะของความผันผวนในขณะนั้น ซึ่งจะสามารถช่วยลดความเส่ียงในการ
ลงทุนได้ ท้ังนี้แบบจ าลอง ARIMA เป็นแบบจ าลองท่ีเหมาะสมในการพยากรณ์ท่ีแม่นย าในระยะส้ัน 
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วัตถุประสงค์การวิจัย  
 1. เพื่อศึกษาการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าด้วยวิธี ARIMA 
 2. เพื่อทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้า 
 
วิธีด าเนินการวิจัย 
 1. ประชากรและกลุ่มตัวอย่าง 
  การวิจัยในครั้งนี้เป็นการวิจัยเชิงปริมาณโดยใช้ข้อมูลทุติยภูมิ (Secondary Data) 
ลักษณะข้อมูลแบบอนุกรมเวลา (Time-Series Data) โดยเป็นข้อมูลรายสัปดาห์ โดยเริ่มต้ังแต่วันท่ี 
18 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2561 ถึงวันท่ี 12 ธันวาคม พ.ศ. 2564 จ านวน 200 สัปดาห์ โดยการน าเหรียญ
สกุลหลักในตลาด 7 เหรียญ เป็นตัวแทนของราคาคริปโทเคอร์เรนซีท้ังตลาดท่ีใช้ในการศึกษาครั้งนี้
ไ ด้แก่ 1) Bitcoin (BTC) 2) Ethereum (ETH) 3) Binance Coin (BNB) 4) Cardano (ADA) 5) 
Ripple (XRP) 6) Dogecoin (DOGE)  และ 7) Litecoin (LTC)  (Investing, 2565)  
 
 2. เคร่ืองมือที่ใช้ในการวิจัย 
  เครื่องมือท่ีใช้ในการวิจัยใช้เทคนิคการพยากรณ์ด้วยวิธี ARIMA โดยค านวณจาก
โปรแกรม Gretl  แบบจ าลอง ARIMA (Autoregressive Integrated Moving Average) เป็นเทคนิค
การพยากรณ์ของบอกซ์-เจนกินซ์ (Box-Jenkins) ซึ่งวิธีการพยากรณ์ด้วยวิธี ARIMA นั้นจะเป็นการ
อาศัยพฤติกรรมของข้อมูลในอดีต โดยการทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ จะพิจารณาจาก
ค่าเฉล่ียค่าคลาดเคล่ือนก าลังสอง (Root Mean Square Error: RMSE)  เพื่อก าหนดรูปแบบใน
ปัจจุบัน และอธิบายแนวโน้มหรือปรากฏการณ์ต่าง ๆ ของตัวข้อมูลเองในอนาคต รูปแบบการก าหนด 
ARIMA (p,d,q) จะแบ่งออกเป็น 3 ส่วน ดังนี้  
 ส่วนท่ี 1 AR (p) หรือ Autoregressive Process เป็นการน าเอาข้อมูลตัวมันเองในอดีต
ท่ีผ่านมาแล้วมาก าหนดข้อมูลตัวมันเอง ณ ปัจจุบัน ด้วยวิธี Correlogram โดยพิจารณาจาก Partial 
Autocorrelation Function (PACF)   
 ส่วนท่ี 2 I (d) คือ อันดับความนิ่งของข้อมูล โดยพิจารณาจากการทดสอบ Unit Root 
เช่น ถ้า I(0) หมายถึงข้อมูลนิ่งท่ีระดับ Level และถ้า I(1) หมายถึงข้อมูลนิ่งท่ีระดับ First Difference 
Level เป็นต้น  
  ส่วนท่ี 3 MA (q) หรือ Moving Average Process เป็นการน าเอาค่า Error term จาก
ข้อมูลในอดีตต่าง ๆ มาก าหนดตัวมันเอง ด้วยวิธี Correlogram โดยพิจารณาจาก Autocorrelation 
Function (ACF) 
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 3. การวิเคราะห์ข้อมูล 
  3.1 การพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าด้วยวิธี ARIMA 
       การศึกษาครั้งนี้เป็นการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าผ่านตลาดซื้อขาย
สินทรัพย์ดิจิทัล โดยพิจารณาจากรูปแบบ การเปล่ียนแปลงของราคาคริปโทเคอร์เรนซีในอดีตท่ีมีต่อ
ความสัมพันธ์ต่อการคาดการณ์ ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าในอนาคต ซึ่งมีข้ันตอนการศึกษา ดังนี้ 
       3.1.1 ท าการทดสอบความนิ่งและความไม่นิ่ง (Stationary Nonstationary) โดย
การทดสอบคุณสมบัติ Stationary ของข้อมูลด้วยวิธีการ Unit Root Test ซึ่งการศึกษานี้ ได้ใช้วิธีการ
ทดสอบ Unit Root Test ของ Augmented Dickey Fuller (ADF) Test การตรวจสอบว่าข้อมูลมี
ลักษณะ Stationary หรือไม่นั้น โดยการพิจารณาว่าข้อมูล Stationary หรือไม่ให้ดูท่ีค่า Prob. หาก
ค่า Prob. < 0.05 (ก าหนดระดับนัยสาคัญท่ี 0.05 ความเช่ือมั่น 95%) ท้ัง 3 รูปแบบ จึงจะสรุปว่า
ข้อมูล Stationary ซึ่งจากขั้นตอนนี้จะท าให้ทราบถึงระดับของการ Integrate ของข้อมูลตัวแปร 
ราคาคริปโทเคอร์เรนซีล่วงหน้าว่ามีคุณสมบัติเป็นข้อมูลอนุกรมเวลาท่ี Integrated ท่ีระดับ (Order) 
ใดซึ่งจะท าให้ ทราบว่าแบบจ าลอง ARIMA (p,d,q) มีระดับ (Order) ของ d มีค่าเท่ากับเท่าไร  
   3.1.2 เมื่อได้ข้อมูลอนุกรมเวลาท่ีมีคุณสมบัตินิ่ง (Stationary) แล้ว จึงน าข้อมูลไป
ท าการก าหนดแบบจ าลอง ARIMA (p,d,q) โดยพิจารณาจากคอเรลโลแกรม ค่า Autocorrelation 
Function (ACF) และ Partial Autoregressive Function (PACP) เพื่อท่ีจะระบุว่าแบบจ าลองควร
จะมี ACF, Autoregressive (p) และ Moving average (q) เท่าใด โดยการสร้างแบบจ าลองไว้ใน
หลายๆ รูปแบบ เพื่อท าการหาแบบจ าลองท่ีเหมาะสมท่ีสุด  
 
ตารางที่ 1 การพิจารณาค่า ACF และค่า PACF 
 

ตัวแบบ ACF PACF 
AR (p) ลดลงเข้าหา 0 อย่างรวดเร็ว หลัง lag p มีค่าเท่ากับ 0 
MA (q) หลัง lag q มีค่าเท่ากับ 0 ลดลงเข้าหา 0 อย่างรวดเร็ว 

ARMA (p,q) ลดลงเข้าหา 0 อย่างรวดเร็ว ลดลงเข้าหา 0 อย่างรวดเร็ว 
 
   ตัวแบบเชิงปริมาณท่ีใช้ในการพยากรณ์ของงานวิจัยนี้คือกระบวนการ ARIMA 
(p,d,q) p คือ จ านวนเทอมท่ีถอยในตัวเอง d คืออันดับของผลต่างท่ีท าให้ข้อมูลนิ่ง q คือจ านวนเทอม
ของค่าเฉล่ียเคล่ือนท่ี ตัวอย่างเช่น กระบวนการ ARIMA (2,1,2) มีผลต่างอันดับท่ี 1 (d=1) ท่ีท าให้
ข้อมูลนิ่ง และมีเทอมการถดถอยและเทอมค่าเฉล่ียเคล่ือนท่ี 2 เทอมเท่ากัน ถ้า d=0 กระบวนการ 
ARIMA (p,d=0,q) หมายถึง ARMA (p,q)  
   3.1.3 การประมาณค่าพารามิเตอร์ (estimation parameter) โดยการใช้วิธีก าลัง
สองน้อยท่ีสุด (Ordinary least squares) เพื่อหาค่าพารามิเตอร์ของออโตรีเกรสซีฟ (Autoregressive 
parameter) และพารามิเตอร์ของค่าเฉล่ียเคล่ือนท่ี (Moving Average parameter)  
   3.1.4 การตรวจสอบความถูกต้อง (diagnostic checking) เพื่อหาแบบจ าลองท่ี
เหมาะสม โดยท าการทดสอบแบบจ าลองจากค่าสถิติต่างๆ และพิจารณากับค่า Q-statistics, ค่า Akaike 
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Information Criterion, Schwarz Criterion และพิจารณาค่า Root Mean Square Error (RMSE) หรือ
ค่าเฉล่ียก าลังสองของความคลาดเคล่ือน โดยเลือกรูปแบบท่ีให้ค่าความคลาดเคล่ือนต่ าท่ีสุด 
   3.1.5 การพยากรณ์ (Forecasting) ใช้สมการพยากรณ์ท่ีสร้างจากรูปแบบการ
พยากรณ์ท่ีก าหนดและผ่านการตรวจสอบ ตามขั้นตอนดังกล่าวมาพยากรณ์ผลท่ีคาดว่าจะเกิดขึ้นใน
อนาคต ดังนั้นเพื่อให้ค่าพยากรณ์ของแบบจ าลองถูกต้องแม่นย าท่ีสุด จึงมีการทดสอบแบบจ าลองโดย
การแบ่งการพยากรณ์ ออกเป็น 3 ช่วง คือ ช่วง Historical Forecast ใช้ข้อมูลต้ังแต่ T1 - T2 ช่วง 
Ex-post forecast ใช้ข้อมูลต้ังแต่ T2 – T3 และช่วง Ex-ante forecast เป็นการพยากรณ์ในช่วงเวลา
อนาคตต้ังแต่ T3 เป็นต้นไป 
  3.2 การทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ ์
   การทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ จะพิจารณาจากค่าเฉ ล่ีย ค่า
คลาดเคล่ือนก าลังสอง (Root Mean Square Error: RMSE) เป็นการวัดความแม่นย าท่ีไม่มีหน่วยซึ่ง
จะใช้เป็นค่าเปรียบเทียบความแม่นย าท่ีเกิดจากการพยากรณ์อนุกรมเวลาหลายชุดท่ีมีหน่วยของข้อมูล
ต่างกัน มักจะใช้ MAPE เนื่องจากง่ายต่อการตีความและอธิบายได้ง่าย ยิ่งถ้า MAPE มีค่าน้อย แสดง
ได้ว่าแบบจ าลองจะยิ่งสามารถคาดการณ์ค่าได้แม่นย าขึ้น 
 
ผลการวิจัย  
 1. การทดสอบ Unit Root Test  
 จากการทดสอบพบว่าข้อมูลราคาเหรียญในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี ท้ัง 7 เหรียญ มี
ลักษณะนิ่งท่ี First Difference 
  1.1 การพยากรณ์โดยใช้แบบจ าลอง ARIMA 
   1.1.1 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Bitcoin ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท าการ
หาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (1,1,1) 
เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 8.175 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ  
46475.3, 47003.9, 47035.3, 47273.7, 47425.9, 47614.0, 47787.2, 47966.6, 48143.3 และ 
48321.2 ตามล าดับ 
   1.1.2 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Ethereum ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท า
การหาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (2,1,4) 
เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 11.192 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ  
3662.91, 3759.93, 3912.88, 3862.52, 3730.39, 3770.91, 3930.79, 3956.17, 3835.86 และ 
3807.54 ตามล าดับ 
   1.1.3 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Binance Coin ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อ
ท าการหาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (0,1,1) 
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เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 15.541 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ  
515. 69, 518. 22, 520. 75, 523. 29, 525. 82, 528. 35, 530. 89, 533. 42, 535. 95 แ ละ  538. 48 
ตามล าดับ 
   1.1.4 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Cardano ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท าการ
หาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (1,1,0) 
เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 12.647 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ  
1.2071, 1.2082, 1.2121, 1.2165, 1.2210, 1.2255, 1.2300, 1.2345, 1.2391 และ 1.2436 
ตามล าดับ 
   1.1.5 การพยากรณ์ราคาเหรียญ XRP ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท าการหา
แบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (0,1,6) เหมาะสม
ส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) มีค่า
เท่ากับ 11.886 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้าในช่วง 
10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ  
0.74692, 0.78343, 0.84398, 0.91324, 0.92611, 0.93730, 0.93839, 0.93947, 0.94055 และ 
0.94164 ตามล าดับ 
   1.1.6 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Dogecoin ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท า
การหาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (2,1,3) 
เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 21.852 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ 
0. 029663, 0. 046202, 0. 057129, 0. 069357, 0. 081277, 0. 090157, 0. 096990, 0. 103912, 
0.111405 และ 0.118327 ตามล าดับ 
   1.1.7 การพยากรณ์ราคาเหรียญ Litecoin ในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี เมื่อท าการ
หาแบบจ าลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมด้วยกระบวนการสามารถสรุปได้ว่า รูปแบบ ARIMA (3,1,2)  
เหมาะสมส าหรับเพื่อใช้ในพยากรณ์ โดยพิจารณาจาก Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 
มีค่าเท่ากับ 11.059 ของแบบจ าลองมีค่าน้อยท่ีสุด ซึ่งผลการพยากรณ์ของช่วงเวลาถัดไปล่วงหน้า
ในช่วง 10 สัปดาห์ คือสัปดาห์ท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึง 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 ราคาท่ีได้คือ 
122.905, 118.346, 134.984, 142.888, 128.820, 116.884, 126.109, 139.208, 133.582 และ 
119.138 ตามล าดับ 
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  1.2 การทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ 
 

ตารางที่ 2 การทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์ 
 

สกุลเงินดิจิทัล 
Mean Absolute 
Percentage Error 

(MAPE) 

ความแม่นย าในการ
พยากรณ์ 
(100%) 

Bitcion 8.175 91.825%   

Ethereum 11.192 88.808%   

Binance cion 15.541 84.459% 

Cardano 12.647 87.353% 

XRP 11.886 88.114% 
Dogecion 21.852 78.148% 

Litecion 11.059 88.059% 
  
 จากตารางท่ี 2 การทดสอบความแม่นย าของการพยากรณ์จากผลการเลือกแบบจ าลอง 
ARIMA ท่ีน ามาใช้ในการพยากรณ์ข้อมูลราคาท้ัง 7 เหรียญ สามารถน ามาพิจารณาความแม่นย าของ
การพยากรณ์ได้นั้น โดยการพิจารณาจากค่า Mean Absolute Percentage Error (MAPE) สามารถ
สรุปได้ว่า การพยากรณ์ราคาเหรียญ Bitcoin เป็นเหรียญท่ีดีท่ีสุด เพราะสามารถพยากรณ์ได้แม่นย า
ถึงร้อยละ 91.825 เนื่องจากมี ค่า MAPE ต่ าท่ีสุด คือ 8.175 เมื่อเทียบกับเหรียญอื่น ๆ จะเห็นได้ว่า
ในช่วงเวลาท่ีพยากรณ์ ราคาจะไม่แกว่งมาก สามารถประมาณค่าได้ใกล้เคียงกับค่าจริง จึงเหมาะสม
ท่ีสุดส าหรับการพยากรณ์ข้อมูลล่วงหน้า นอกจากนี้พบว่า จากการพยากรณ์ราคาเหรียญ Dogecoin 
เป็นเหรียญท่ีมีความแม่นย าน้อยท่ีสุดในการพยากรณ์ เพราะสามารถพยากรณ์ได้แม่นย าถึงร้อยละ 
78.148 เนื่องจากมีค่า MAPE ท่ีสูงท่ีสุด คือ 21.852 จะเห็นได้ว่าในช่วงเวลาท่ีพยากรณ์ ราคาจะแกว่ง
มาก การพยากรณ์จึงมีความผิดพลาดสูงไม่ใกล้เคียงกับค่าความจริง จึงไม่เหมาะท่ีจะน ามาใช้ส าหรับ
การพยากรณ์ข้อมูลราคาล่วงหน้า 
  1.3 เปรียบเทียบราคาการพยากรณ์และค่าความคลาดเคลื่อนโดยใช้แบบจ าลอง 
ARIMA 
   การเปรียบเทียบราคาจริงของเหรียญกับราคาจากการพยากรณ์โดยแบบจ าลอง 
ARIMA สามารถสรุปได้ว่า ราคาเหรียญ Bitcoin มีค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ 6692.086 ราคา
เหรียญ Ethereum มีค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ 453.0033 ราคาเหรียญ Binance Coin มีค่า
ความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ 83.4236 ราคาเหรียญ Cardano มีค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ 
0.29788 ราคาเหรียญ XRP มีค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ 0.207033 ราคาเหรียญ Dogecion 
มีค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียเท่ากับ -0.0029882 และราคาเหรียญ Litecoin มีค่าความคลาดเคล่ือน
เฉล่ียเท่ากับ 43.75444 



 
วารสารวิทยาการจัดการ มหาวิทยาลัยราชภัฏอุดรธานี 
ปีที่ 5 ฉบับที่ 4 (กรกฎาคม – สิงหาคม 2566)             
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  จากข้างต้นพบว่า การพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์ เรนซี ล่วงหน้าและค่าความ
คลาดเคล่ือนของแบบจ าลอง ARIMA มีค่าค่อนข้างสูง ดังนั้นเมื่อมีการพิจารณาจากการพยากรณ์ 
ในช่วงวันท่ี 19 ธันวาคม พ.ศ. 2564 ถึงวันท่ี 20 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2565 จะเห็นได้ว่าราคาคริปโทเคอร์
เรนซีล่วงหน้าแตกต่างจากราคาจริงค่อนข้างมาก จึงส่งผลท าให้ค่าความคลาดเคล่ือนของการพยากรณ์
ค่อนข้างสูงตาม เนื่องจากการพยากรณ์ด้วยวิธี ARIMA นั้นถึงแม้จะเป็นวิธีที่ค่อนข้างได้รับความนิยม
ส าหรับใช้เป็นเครื่องมือในการพยากรณ์ข้อมูล แต่ก็เป็นเพียงการน าเอาข้อมูลย้อนหลังในอดีตมาใช้
เพื่อพยากรณ์ทิศทางความเป็นไปในอนาคต ซึ่งราคาคริปโทเคอร์เรนซีนั้นมีการเคล่ือนท่ีในลักษณะขึ้น-
ลง และมีความผันผวนค่อนข้างมาก เหตุผลมาจากปัจจัยต่าง ๆ  เช่น อุปสงค์-อุปทานความต้องการท่ี
จะซื้อขายคริปโทเคอร์เรนซี ณ ระดับราคาหนึ่งในช่วงเวลานั้น ๆ โดยเฉพาะตลาดคริปโทเคอร์เรนซีซึ่ง
เป็นตลาดท่ีไม่มีเพดานราคา (Ceiling) ท าให้สามารถซื้อขายได้ท่ัวโลกและตลอดเวลา ไม่มีการห้ามซื้อ
ขายเหรียญซึ่งต่างจากตลาดหุ้นท่ัวไป หรือเหตุจากข่าวสารต่าง ๆ ท่ีสามารถสร้างผลกระทบต่อราคาค
ริปโทเคอร์เรนซี นอกจากนี้ยังมีเรื่องของกฎหมายแต่ละประเทศ รวมถึงต้นทุนการขุด Bitcoin ท่ีส่งผล
กระทบต่อการขึ้นลงของราคาด้วยเช่นกัน จากเหตุผลนี้ท าให้เห็นว่าการขึ้นลงของราคาคริปโทเคอร์
เรนซีท่ีมีความไม่แน่นอนสูงและมีความผันผวนเป็นอย่างมาก ส่งผลท าให้ค่าความคลาดเคล่ือนในการ
พยากรณ์ออกมาค่อนข้างสูงเช่นกัน  
 
อภิปรายผล 
 การพยากรณ์ราคาเหรียญคริปโทเคอร์เรนซีโดยการใช้แบบจ าลอง ARIMA ซึ่งจากการศึกษา
ข้อมูลอนุกรมเวลาท่ีน ามาพยากรณ์ ส่วนใหญ่จะมีลักษณะไม่นิ่งท่ีล าดับ Order of Integration หรือ
ระดับ Level ซึ่งการศึกษาครั้งนี้ได้ด าเนินการทดสอบความนิ่งของข้อมูลแต่ละตัวแปรท่ีล าดับผลต่าง
ล าดับถัดไป (Difference) จนได้ข้อสรุปว่า ตัวแปรแต่ละตัวจะมีลักษณะนิ่งท่ีระดับ First Difference 
ณ ระดับนัยส าคัญ 0.05 สอดคล้องกับงานวิจัยของ กมลวรรณ สารพานิช (2555) ท่ีได้ท าการศึกษา
การพยากรณ์ราคาน้ ามันดิบล่วงหน้าในตลาดฟิวเจอรส์ไนเม็กซ์โดยวิธี  ARIMA และARIMAX ท่ีผล
การศึกษาพบว่า ข้อมูลอนุกรมเวลาท่ีใช้ในการพยากรณ์ มีลักษณะนิ่งท่ีการหาผลต่างล าดับท่ี 1 หรือ 
ระดับ First Difference ณ ระดับนัยส าคัญ 0.05 นอกจากนี้ยังสอดคล้องกับงานวิจัยของ โรม ตระกล
โกศล (2561) ได้ศึกษาการพยากรณ์ดัชนีราคาปูนซีเมนต์ของประเทศไทยโดยแบบจ าลอง ARIMA 
และแบบจ าลอง ARIMA X ท่ีผลการศึกษาพบว่า ข้อมูลตัวแปรท่ีน ามาไม่มีความนิ่งท่ีระดับ Level แต่
ข้อมูลมีลักษณะนิ่งท่ีการหาผลต่างล าดับท่ี 1 หรือ ระดับ First Difference ณ ระดับนัยส าคัญ 0.01 
และในการศึกษาครั้งนี้ได้เลือกใช้ข้อมูลอนุกรมเวลาแบบรายสัปดาห์ เนื่องจากสามารถแสดงค่าการ
พยากรณ์ท่ีแม่นย าในช่วงระยะส้ันได้ดีกว่าข้อมูลอนุกรมเวลาแบบรายวัน และการทดสอบความ
แม่นย าของผลการพยากรณ์ข้อมูลจากค่า Mean Absolute Percentage Error (MAPE) ท่ีมีน้อยท่ีสุด 
แสดงให้เห็นว่าแบบจ าลองนั้นมีความใกล้เคียงกับค่าจริง สอดคล้องกับงานวิจัยของ ศิรัตน์ แจ้งรักษ์สกุล 
และคณะ (2564) ท่ีได้ท าการศึกษาการพยากรณ์ความต้องการ: กรณีศึกษาบริษัทผลิตขวดน้ าด่ืม ผล
การศึกษาพบว่า การวัดความคลาดเคล่ือนของการพยากรณ์ด้วยค่าเฉล่ียเปอร์เซ็นต์ความคลาดเคล่ือน
สมบูรณ์ (Mean Absolute Percentage Error: MAPE) ท่ีต่ าท่ีสุดและลดความคลาดเคล่ือนในการ
พยากรณ์ ในการศึกษาในครั้งนี้มีตัวแทนเหรียญคริปโทเคอร์เรนซีท้ัง 7 เหรียญ บางเหรียญท่ีสามารถ
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พยากรณ์ด้วยวิธีแบบจ าลอง ARIMA ได้ดี แต่ในขณะเดียวกันก็มีบางเหรียญท่ีใช้วิธีแบบจ าลอง ARIMA 
ไม่สามารถพยากรณ์ได้ดี ท้ังนี้ขึ้นอยู่กับลักษณะเฉพาะของแต่ละเหรียญโดยบางเหรียญเป็นเหรียญท่ีมี
มูลค่าตลาดต่ าก็จะมีการเคล่ือนไหวและร้อยละการเปล่ียนแปลงท่ีมาก แต่ในเหรียญท่ีมีมูลค่าตลาดสูง
จะมีร้อยละการเปล่ียนแปลงท่ีน้อยกว่า ซึ่งจากการศึกษาท าให้เห็นว่าแบบจ าลอง ARIMA สามารถใช้
พยากรณ์เหรียญคริปโทเคอร์เรนซีได้อย่างเหมาะสมและมีความแม่นย าดังกรณีเหรียญ Bitcion ท้ังนี้
อาจเนื่องมาจากเป็นเหรียญมีมูลค่าสูงท่ีสุดในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี ส่งผลท าให้มีความแกว่งของ
ราคาค่อนข้างน้อย ท าให้สามารถพยากรณ์ออกมาได้อย่างแม่นย า นอกจากนี้ก็มีบางเหรียญท่ีไม่
สามารถพยากรณ์ได้ดี เช่น เหรียญ Dogecion เป็นเหรียญท่ีมีความผันผวนสูง  เนื่องมาจากเป็น
เหรียญท่ีมีมูลค่าน้อยในตลาดคริปโทเคอร์เรนซี จึงส่งผลท าให้มีความแกว่งของราคาค่อนข้างมาก ท า
ให้แบบจ าลอง ARIMA ไม่สามารถพยากรณ์ได้ดี ท้ังนี้อาจเนื่องมาจากปัจจัยภายนอกท่ีส่งผลกระทบ
ต่อการขึ้นลง เช่น ข่าวสารต่าง ๆ ท่ีสามารถสร้างผลกระทบต่อราคาคริปโทเคอร์เรนซี และเป็นเหรียญ
ท่ีผู้ซื้อ ผู้ขายส่วนใหญ่มีจุดประสงค์ในการเก็งก าไร เป็นต้น 
  อย่างไรก็ตาม การพยากรณ์ด้วยวิธี ARIMA ถึงแม้จะเป็นวิธีท่ีค่อนข้างได้รับความนิยม 
แต่ก็เป็นเพียงการน าเอาข้อมูลย้อนหลังในอดีตมาใช้เพื่อพยากรณ์ทิศทางความเป็นไปในอนาคต ซึ่ง
ราคา คริปโทเคอร์เรนซีนั้นมีการเคล่ือนท่ีขึ้น-ลง และมีความผันผวนค่อนข้างมาก เนื่องมาจากหลาย
ปัจจัย ดังเช่น อุปสงค์-อุปทานความต้องการท่ีจะซื้อขายคริปโทเคอร์เรนซี ณ ระดับราคาหนึ่งใน
ช่วงเวลานั้น ๆ หรือเหตุจากข่าวสารต่าง ๆ และนอกจากนี้ยังมีเรื่องของกฎหมายแต่ละประเทศ 
รวมถึงต้นทุนการขุด (Bitcoin) ท่ีส่งผลต่อการขึ้นลงของราคาด้วยเช่นกัน ด้วยเหตุผลท่ีกล่าวมานี้  
แม้ว่าไม่ได้มีงานวิจัยท่ีชัดเจนท่ีบ่งบอกว่าปัจจัยเหล่านี้มีผลต่อการขึ้นลงของแต่ละเหรียญ แต่ก็อาจมี
ส่วนท่ีท าให้การขึ้นลงของราคาคริปโทเคอร์เรนซีมีความไม่แน่นอนสูงและมีความผันผวนเป็นอย่างมาก 
ส่งผลให้ค่าความคลาดเคล่ือนในการพยากรณ์ออกมาสูงด้วยเช่นกัน 
 
ข้อเสนอแนะ 
 1. ข้อเสนอแนะส าหรับการน าผลการวิจัยไปใช้ 
  จากการศึกษาการพยากรณ์ราคาคริปโทเคอร์เรนซีด้วยวิธี ARIMA พบว่า มีบางเหรียญท่ี
สามารถใช้แบบจ าลอง ARIMA ในการพยากรณ์ได้ และค่อนข้างมีความแม่นย า เช่น Bitcion,  XRP, 
และ Ethereum โดยพิจารณาจากค่า MAPE ซึ่งก็มีบางเหรียญท่ีแบบจ าลอง ARIMA ไม่สามารถ
พยากรณ์ได้ดีหรือมีความผิดพลาดของการพยากรณ์สูง ได้แก่ Binance coin, Cadano, Dogecion 
และ Litecion เนื่องจากตัวเหรียญมีความแกว่งของราคาค่อนข้างมาก หากจะน าผลการศึกษาครั้งนี้
ไปประยุกต์ใช้กับการตัดสินใจหรือวางแผนการลงทุนในคริปโทเคอร์เรนซี ก็ควรเลือกใช้ตัวเหรียญท่ีมี
ความแม่นย าของการพยากรณ์ท่ีสูงในการใช้ประกอบการตัดสินใจในการวางแผนการลงทุน ท้ังนี้การ
พยากรณ์ด้วยวิธี ARIMA เป็นเพียงการน าเอาข้อมูลในอดีตของตัวมันเองมาใช้ในการพยากรณ์อนาคต 
ซึ่งอาจมีความผิดพลาดได้ ดังนั้น จึงควรใช้ผลการพยากรณ์เป็นอีกทางเลือกร่วมกับปัจจัยอื่น ๆ ในการ
ใช้เพื่อตัดสินใจลงทุนในคริปโทเคอร์เรนซี 
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 2. ข้อเสนอแนะส าหรับการท าวิจัยคร้ังต่อไป 
 ในการศึกษาครั้งต่อไป เพื่อให้ได้ผลการพยากรณ์ท่ีมีความแม่นย ามากขึ้นอาจน าตัวแปร
ท่ีมีผลต่อการก าหนดราคาของเหรียญนอกเหนือจากการใช้ราคาเหรียญนั้นในอดีตเพียงอย่างเดียว 
รวมถึงการใช้เทคนิคการพยากรณ์อื่น ๆ มาเปรียบเทียบเพื่อให้ได้ผลการพยากรณ์ท่ีแม่ย ามากท่ีสุด 
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